
3. Materias optativas maestaŕıa en PyE

3.1. INTRODUCCIÓN A CIENCIA DE DATOS

i. Objetivos

Entender las principales problemáticas de los datos modernos y su análisis.

Dominar las técnicas estad́ısticas de agrupamiento y clasificación de datos masivos.

Entender y usar las técnicas asociadas a reducción de dimensionalidad y regularización.

Conocer los elementos de aprendizaje máquina y mineŕıa de datos para el análisis de datos masivos.

Obtener las bases para desarrollar técnicas ralas/dispersas.

ii. Contenido

1. Métodos de clasificación

1.1. Clasificador óptimo de Bayes

1.2. Clasificador Bayesiano ingenuo

1.3. Análisis discriminante

1.4. Algoritmo de k-vecinos más cercanos

1.5. Modelos de regresión

1.6. Árboles de decisión

1.7. Modelos gráficos no-dirigidos I: Modelos gaussianos e independencia condicional

2. Métodos de búsqueda de estructura

2.1. Descomposición en valores singulares (SVD)

2.2. Reducción de dimensión

2.3. Análisis de componentes principales (PCA)

2.4. Factorización nonegativa (NMF) y sistemas de recomendación

2.5. Elementos de álgebra lineal aleatorizada

2.6. Proyecciones aleatorias y el Lema de Johnson-Lindenstrauss

3. Matrices dispersas

3.1. Regresión lasso

3.2. Modelos gráficos no-dirigidos II: Modelos gaussianos sparse

4. Agrupamiento de datos

4.1. Análisis de conglomerados

4.2. Métodos espectrales para agrupamientos y caminatas aleatorias

4.3. Algoritmo EM

4.4. Modelos de mezclas gaussianas

5. Técnicas de aprendizaje máquina para el análisis de datos

5.1. Métodos kernel

5.2. Máquinas de soporte vectorial

5.3. Redes neuronales

iii. Prerequisitos
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